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ABSTRAK 

 

Kualitas pendidikan di sekolah dapat dilihat dari tingginya tingkat keberhasilan siswa dan rendahnya 

kegagalan siswa. Salah satu indikator kegagalan siswa adalah kasus Drop Out). Permasalahan Drop Out 

menjadi sesuatu yang menarik untuk diteliti, karena hal ini dapat mempengaruhi kualitas pendidikan. Pada 

penelitian ini penulis melakukan penelitian Algoritma Naive Bayes Untuk Memprediksi Jumlah Siswa 

Berpotensi Drop Out (Study Kasus : SMK Negeri 2 Kotabumi Lampung Utara). Dari penerapan data mining 

tersebut dapat diketahuia bahwa data yang diolah dengan menggunakan Algoritma Naive Bayes dan 

menggunakan microsoft excel. Berdasarkan hasil dari penerapan aplikasi atau tools prediksi siswa drop 

out yang menggunakan Rapidminer 7.1 maka didapatkan hasil dari data nilai siswa yang di ambil pada 

SMK Negeri 2 Kotabumi Lampung Utara terdapat 1178 data nilai siswa dari tahun 2017 – 2020 di ketahui 

rata – rata 256 siswa tidak drop out dan 34 drop out pertahun dengan rata- rata accuracy 98,745% pertahun 

dan dengan rata – rata classification error 1,255% pertahun. Dan dalam pengujian 11 data testing 

mendapatkan hasil 10 siswa tidak drop out dan 1 data siswa salah dengan status tidak drop out menjadi 

drop out dengan tingkat accuracy 90,91% dan classification error 9,09 %. 

 

Kata Kunci : Naive Bayes, Drop Out , Rapidminer, SMK Negeri 2 Kotabumi. 

 

ABSTRACTS 

The quality of education in schools can be seen from the high level of student success and low student 

failure. One indicator of student failure is the case of Drop Out). The Drop Out problem is something that 

is interesting to study, because it can affect the quality of education. In this study, the authors conducted 

research on the Naive Bayes Algorithm to predict the number of potential students to drop out (Case Study: 

SMK Negeri 2 Kotabumi, North Lampung). From the application of data mining, it can be seen that the 

data is processed using the Naive Bayes Algorithm and using Microsoft Excel. Based on the results of the 

application or prediction tools for drop out students using rapidminer 7.1, the results obtained from student 

score data taken at SMK Negeri 2 Kotabumi, North Lampung, there are 1178 student score data from 2017- 

2020, it is known that on average 256 students do not drop outs and 34 drop outs per year with an average 

accuracy of 98.745% per year and an average classification error of 1.255% per year. And in testing 11 

testing data, 10 students did not drop out and 1 student data was wrong with the status of not dropping out 

to drop out with an accuracy rate of 90.91% and classification error 9.09%. 

 

Keywords: Naive Bayes, Drop Out, Rapidminer, SMK Negeri 2 Kotabumi. 

 

1. PENDAHULUAN 

 

Kualitas pendidikan di sekolah dapat dilihat dari 

tingginya tingkat keberhasilan siswa dan 

mailto:arief18hendri@gmail.com
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rendahnya kegagalan siswa. Salah satu indikator 

kegagalan siswa adalah kasus Drop Out 

(dikeluarkan dari sekolah ). Permasalahan Drop 

Out  menjadi sesuatu yang menarik untuk diteliti, 

karena hal ini dapat mempengaruhi kualitas 

pendidikan tersebut[1]. Sekolah merupakan suatu 

hal yang sangat penting untuk kehidupan manusia 

dengan tidak adanya sekolah, maka kualitas 

pendidikan masyarakat yang ada di Indonesia jadi 

terganggu. Kehidupan yang dijalaninya pun juga 

tidak akan terjamin, banyak terjadinya 

pengangguran dimana-mana sebab ilmu yang 

dimiliki tidak mampu untuk memenuhi standar 

yang diinginkan. Untuk itu setiap sekolah 

memiliki standar penilaian dan peraturan yang 

harus diterapkan.  

Oleh sebab itu untuk membuat sebuah sekolah 

bermutu harus memiliki standar dalam penilaian 

terhadap siswanya yang mana harus sesuai 

dengan peraturan yang terlah dibuat oleh 

sekolahan tersebut. Namun ada kalanya siswa 

banyak melanggar peraturan yang di mana sudah 

melampaui batas pelanggarannya seperti absensi 

kehadiran, nilai , sikap, pelanggaran [2]. Dengan 

adanya prediksi ini diharapkan dapat 

mempermudah pengambil keputusan, untuk 

mencari informasi mengenai siswa smk negeri 2 

kotabumi yang berpotensi drop out. Melihat 

permasalahan tersebut, maka dalam penelitian ini 

penulis berupaya untuk menyelesaikan 

permasalahan tersebut, dengan merancang dan 

membuat sebuah data prediksi 

 

2. METODE PENELITIAN 

 

2.1 Teknik Pengumpulan Data 

 

1. Observasi 

  

Teknik pengumpulan Obeservasi adalah penulis 

datang dengan mengadakan pengamatan secara 

langsung di tempat penelitian yaitu SMK Negeri 

2 Kotabumi Lampung Utara. 

 

2. Wawancara 

  

Pada tahap ini penulis melakukan wawancara 

dengan waka kesiswaan , waka kukrikulum, guru 

bimbingan konseling dan operator untuk 

memperoleh keterangan mengenai objek 

penelitian dan berbagai kebutuhan data yang akan 

digunakan sebagai penelitian.  

 

3. Studi Pustaka 

 

Selain menggunakan teknik diatas, penulis juga 

menggunakan teknik studi  pustaka sebagai 

Refrensi untuk penelitian yang relevan. Studi 

Pustaka ini di ambil dari jurnal – jurnal sebgai 

perbandingan metode dan kegunaannya.  

 

2.2.  Alur Penelitian 

Berikut ini adalah Alur tahapan penelitian 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 1.  Alur penelitian 

Alur dari metode Naive Bayes dapat dilihat 

pada Gambar.2 [4] sebagai berikut: 

 Pengumpulan Data 

1. Pembersihan data 

2. Integrasi data  

3. Transformasi data 

Proses perhitungan menggunakan Algoritma 

Naïve Bayes 

Evaluasi pola yang ditemukan (Perhitungan 

Menggunakan Ms. Excel) 

Hasil 

Identifikasi Masalah 

Pengujian menggunakan Rapidminer 7.1 

https://cahyadsn.phpindonesia.id/extra/naive_bayes.php#gambar1
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Gambar 2.  Alur Metode Naïve Bayes 

Jadhav et all (2016) menyatakan bahwa Naïve 

Bayes Classifier adalah suatu model independen 

yang membahas mengenai klasifikasi sederhana 

berdasarkan teorema Bayes. Naïve Bayes 

merupakan suatu algoritma yang dapat 

mengklasifikasikan suatu variable tertentu 

dengan menggunakan metode probabilitas dan 

statistik. Secara garis besar algoritma Naïve 

Bayes dapat dijelaskan seperti persamaan.[3]  

 

2.2.1  Implementasi Penerapan Algoritma 

Setelah data hasil pengelompokan kedalam 

Microsoft Excel selasai selanjutnya data tersebut 

akan di implementasikan dengan formula naive 

bayes classifier. Adapun cara kerja dari proses 

perhitungan naive bayes classifier yaitu tahapan 

diawali dengan mengambil data Nilai Siswa 

SMK Negeri 2 Kotabumi siap proses. Kemudian 

dari tabel diatas dapat dihitung dengan 

menggunakan formula naive bayes classifier 

sebagai berikut : tahapan diawali dengan 

mengambil data testing. Kemudian dari tabel di 

atas dapat dihitung dengan dengan menggunakan 

formula Naive Bayes Clasification, adapun cara 

kerjanya adalah sebagai berikut : 

a. Menghitung nilai mean dan Dtandar Deviasi 

dari masing-masing parameter yang 

merupakan numerik. Adapun persamaan 

untuk mencari nilai rata-rata hitung (mean) 

adalah seperti dalam persamaan berikut ini: 

 

𝜇 =
∑ = 1𝑛

𝑖 𝑥𝑖

𝑛
 

      atau 

𝜇 =
𝑥𝑖 + 𝑥2 + 𝑥3 + ⋯ + 𝑥𝑛

𝑛
 

      Keterangan 

 μ : nilai rata-rata hitung (mean) 

 xi : nilai x ke-i 

 n : jumlah sampel 

 

Sedangkan persamaan untuk menghitung nilai 

Nilai Simpangan Baku (Standar Deviasi) 

dirumuskan sebagai berikut : 

Rumus Varian 

s2 =
1

𝑁 − 1
∑(

𝑁

𝑖=1

𝑥𝑖 − 𝑥̅)2 

Rumus Standar Deviasi 

𝑠 = √
1

𝑁 − 1
 ∑(𝑥𝑖

𝑁

𝑖=1

− 𝑥̅)2 

 

Keterangan: 

𝑠2 = ragam atau varian sampel 

S = standar deviasi 

N = Jumlah data 

i  = nomor data (i = 1,2,3 ...N) 

𝑥𝑖 = data ke i (i = 1,2,3...N) 

𝑥̅ = rata – rata sampel 

𝑆 =
√∑ (𝑛

𝑖=1 𝑥𝑖 − 𝑥̅)2

𝑛 − 1
 

Keterangan 

 S:standar deviasi 

 

 

 

  

Start 

Baca Data Training 

Apakah 

Data 

Numerik 

Mean Tiap 

Parameter 

Tabel Mean 

dan Standar 

Deviasi 

Jumlah Data 

Probabilitas 

Tabel  

Probabilitas 

Solusi  

Stop  

Ya 

Standard Deviasi 

tiap Parameter 

Tidak 
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 xi : nilai x ke-i 

 𝑥̅ : nilai rata-rata hitung (mean) 

 n : jumlah sampel 

 

b. Menghitung nilai probabilistik dengan cara 

menghitung jumlah data yang sesuai dari 

kategori yang sama dibagi dengan jumlah 

data pada kategori tersebut. 

c. Mendapatkan nilai dalam tabel mean, 

Standar Deviasi dan Probabilitas 

d. Menghasilkan Solusi 

Persamaan diatas merupakan model 

dari Teorema Naive Bayes yang 

selanjutnya akan digunakan dalam proses 

klasifikasi. Untuk klasifikasi dengan data 

kontinyu digunakan rumus Densitas Gauss : 

𝑃(𝑋𝑖 = 𝑥𝑖|𝑌 = 𝑦𝑗)

=
1 

√2𝜋𝑖𝑗
𝑒 −  

(𝑥𝑖 − 𝜇𝑖𝑗)2

2𝜎2𝑖𝑗
 

Keterangan : 

P : Peluang 

Xi : Atribut ke i 

xi : Nilai atribut ke i 

Y : Kelas yang dicari 

yj : Sub kelas Y yang dicari 

u : Mean, menyatakan rata rata dari 

seluruh atribut 

o : Deviasi standar, menyatakan varian 

dari seluruh atribut 

 

 

 

 

 

 

 

Tabel 1.  Data Siswa 

 

  

Tabel 2.  Data Testing 

Persentase Hasil Tidak Drop Out dan Drop 

Out 

Dari hasil hitung data siswa diatas menggunakan 

microsoft excel dari 278 data diketahui Class 

Tidak Drop Out 254 dan  Class Drop Out 23 data 

dan 1 salah identifikasi yang dimana dari status 

tidak drop out menjadi drop out. 

Mencari persentase Drop Out 

𝑃𝑒𝑟𝑠𝑒𝑛𝑡𝑎𝑠𝑒 𝐷𝑟𝑜𝑝 𝑂𝑢𝑡

=
𝐽𝑢𝑚𝑙𝑎ℎ 𝐷𝑎𝑡𝑎 𝑇𝑖𝑑𝑎𝑘 𝐷𝑟𝑜𝑝 𝑂𝑢𝑡 

𝐽𝑢𝑚𝑙𝑎ℎ 𝐾𝑠𝑒𝑙𝑢𝑟𝑢ℎ𝑎𝑛 𝐷𝑎𝑡𝑎
𝑥 100 

𝑃𝑒𝑟𝑠𝑒𝑛𝑡𝑎𝑠𝑒 𝐷𝑟𝑜𝑝 𝑂𝑢𝑡 =
254 

278
 𝑥 100 =91,367 % 

Mencari persentase Drop Out 

𝑃𝑒𝑟𝑠𝑒𝑛𝑡𝑎𝑠𝑒 𝐷𝑟𝑜𝑝 𝑂𝑢𝑡

=
𝐽𝑢𝑚𝑙𝑎ℎ 𝐷𝑎𝑡𝑎 𝐷𝑟𝑜𝑝 𝑂𝑢𝑡 

𝐽𝑢𝑚𝑙𝑎ℎ 𝐾𝑠𝑒𝑙𝑢𝑟𝑢ℎ𝑎𝑛 𝐷𝑎𝑡𝑎
𝑥 100 

𝑃𝑒𝑟𝑠𝑒𝑛𝑡𝑎𝑠𝑒 𝐷𝑟𝑜𝑝 𝑂𝑢𝑡 =
23 

278
 𝑥 100

= 8, 273 % 

 

 

 

NO NIS NAMA SISWA PA PKN B.INDO MTK SI B.INGGRIS SBD PENJAS KWU SIMDIG KEJURUAN DROP OUT / TDK DROP OUT

1 6105 ANDRI SETIYAWAN 76 77 78 71 78 72 79 80 77 80 78 TDK DROP OUT

2 6106 ANGGER ASROFI 77 78 79 71 78 71 80 81 77 80 80 TDK DROP OUT

3 6107 ANGGI ALENA SARI 76 77 77 72 78 72 78 78 78 80 80 TDK DROP OUT

4 6108 ANGGI HARI PRATAMA 76 76 76 71 76 68 76 79 76 80 78 TDK DROP OUT

5 6109 ANGGI SASKIA 77 76 77 71 78 73 78 75 79 80 78 TDK DROP OUT

6 6110 ASIHANI 75 76 75 71 77 72 74 77 79 80 77 TDK DROP OUT

7 6111 AYU AGUSTIN 79 77 80 71 79 76 78 78 81 80 78 TDK DROP OUT

8 6112 BETA SONATA 60 55 57 55 60 50 50 65 62 60 55 TDK DROP OUT

9 6113 CLAUDIA SAFIRA ANDINI 77 76 76 70 76 71 80 80 79 85 79 TDK DROP OUT

10 6114 EGA RAHMA PUTRI 76 77 78 71 77 74 77 79 81 80 80 TDK DROP OUT

11 6115 FANNY RAHMA SARI 76 76 77 72 76 69 76 75 78 75 79 TDK DROP OUT

No Tahun data Jumlah siswa 

1.  Data Tahun 2017 278 Siswa 

2.  Data Tahun 2018 317 Siswa 

3.  Data Tahun 2019 280  Siswa 

4.  Data Tahun 2020 299 Siswa 
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Tabel 3. Tabel Konfusion 2017 

KELAS 

Prediksi 

TDK DROP 

OUT 

DROP 

OUT 

TDK DROP 

OUT 254 0 

DROP OUT 1 23 

 

Jadi persentase Drop Out dari 23 Drop Out 

dengan 278 data diketahui 8 % 

Akurasi 

Dalam menentukan persentase akurasi dari data 

yang diolah maka formula yang digunakan 

sebagai berikut : 

𝑃𝑒𝑟𝑠𝑒𝑛𝑡𝑎𝑠𝑒 𝐴𝑘𝑢𝑟𝑎𝑠𝑖 

=
𝐽𝑢𝑚𝑙𝑎ℎ 𝐷𝑎𝑡𝑎 𝐻𝑎𝑠𝑖𝑙 𝑃𝑟𝑒𝑑𝑖𝑘𝑠𝑖 𝑌𝑎𝑛𝑔 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟 

𝐽𝑢𝑚𝑙𝑎ℎ 𝑃𝑟𝑒𝑑𝑖𝑘𝑠𝑖 𝑌𝑎𝑛𝑔 𝐷𝑖𝑙𝑎𝑘𝑢𝑘𝑎𝑛
 𝑥 100 

Perhitungan dari Data Testing dengan jumlah  

278 Data Nilai Siswa  dan persentasi akurasi 

sebagai berikut : 

Persentasi Akurasi Data Traning=  
277

278
 𝑋 100 

         = 99,640 % 

Persentasi Error Data Traning=  
1

278
 𝑋 100 

         = 0,360 % 

Perhitungan dari Data Testing dengan jumlah  11 

Data Nilai Siswa  dan persentasi akurasi sebagai 

berikut : 

Persentasi Akurasi =  
10

11
 𝑋 100 

         = 90,91 % 

Persentasi Akurasi =  
1

11
 𝑋 100 

         = 9,09 % 

Dari perhitungan di atas dapat disimpulkan 

bahwa hasil perhitungan Akurasi pada Data 

Testing yang berjumlah 11 data memiliki 

keakuratan 90,91 % dan clasification erro yang 

dimana Class Tidak Drop Out menerangkan 10 

data Tidak Drop Out dan mengidentifikasikan 1 

salah . jadi dapat disimpulkan dari 278 data 

mendapatkan keakurasian 99,640 % dan 

classification error 0,360%. 

 

Tabel 4.   Hasil accuracy dan classification error 

keseluruhan data 2017 – 2020 

 

 

3. HASIL DAN PEMBAHASAN 

 

Pada tampilan di bawah ini hubungkan masing – 

masing bagian satu dengan yang agar dapat berjalan 

dengan baik saat program dijalankan. Sambungan 

dimulai dari data Traning terhubung dengan naive 

bayes kemudian sambungkan dengan apply model 

yang dimana naive bayes dan  apply model 

memiliki dua sambungan bagian mod naive bayes 

terhubung dengan mod apply model dan bagian exa 

pada naive bayes terhubung dengan unl pada apply 

model , setelah itu hubungkan apply model dengan 

performance classification bagian, kemudian 

hubungkan performance classification dengan 

parameter yang mana 2 bagian yang saling 

dihubungkan. 
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a. Tampilan sambungan antar desain  

 

Gambar 3.  Tampilan Desain naïve bayes 

b. Tampilan data Traning yang di proses 

dengan rapidminier. Kemudian klik 

PerformanceVector 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar  4.  Data Training 

c. Pilih accuracy  maka akan tampil seperti 

pada gambar 5 dibawah ini 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 5.  Tampilan Accuracy 

 

Dari gambar 5 terlihat bahwa tingkat akurasinya yang 

dimana dari 278 data Traning terdapat 254 Tidak 

Drop Out dengan prediksi benar dan 1 salah dan 23 

Drop Out maka tingkat akurasi yang di dapat adalah 

99,64%. 

 

d.  Kemudian pilih classification error. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 6.  Classifications error 

 

Pilih accuracy makan kita akan melihat tingkat 

akurasinya yang dimana dari 278 data Traning 

terdapat 254 Tidak Drop Out dengan prediksi 

benar dan 1 salah dan 23 Drop Out maka tingkat 

akurasi yang di dapat adalah 0,36%. 

 

e. Klik Description maka akan muncul 

tampilan PerformanceVector 

Gambar 7.  Performance Vector 

Desain Data Testing 

 

Data testing terhubung dengan apply model di 

bagian unl sedangkan apply model terhubung 

dengan naive bayes dan performance 
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classification. Naive bayes terhubung dengan data 

traning sedangkan performance classification 

terhubung dengan parameters. Seperti terlihat 

pada gambar 8.  

 

f. Tampilan desain data testing 

 
Gambar 8. Menghubungkan data testing 

 

g. Tampilan data Testing kemudian klik 

Performance Vektor 

 
Gambar 9.  Data testing saat di run 

 

h. Pilih accuracy  

 

 

 

 

 

Gambar 10 . Tampilan accuracy data testing 

 

Dalam tampilan Performance Vektor terlihat hasil 

prediksi dimana dari 11 data testing yang di ujikan 

mendapatkan accuracy 90,91% dengan 10 data tidak 

drop out dan 1 data salah prediksi dari tidak drop out 

menjadi drop out. 

 

i. Setelah melihat hasil accuracy hasil prediksi 

kita langsung ke Classification error. 

 

Gambar 11. Tampilan classification error 

 

Dalam tampilan Performance Vektor terlihat hasil 

prediksi dimana dari 11 data testing yang di ujikan 

mendapatkan classification error 9,09% dengan 

10 data tidak drop out dan 1 data salah prediksi 

dari tidak drop out menjadi drop out. 

 

j. Setelah diclassification kemudian klik 

Description   

Gambar 12. Tampilan Performance Vektor 
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Dalam tampilan performance vektor maka akan 

terlihat hasil accuracy 90,91% dan classification 

error 9,09% dengan hasil prediksi 10 orang tidak 

drop out dan 1 orang drop out. 

 

k. Tampilan accuracy data traning 2018 

 
Gambar 13.  Accuracy data traning 2018 

 

l. Kemudian klik classification error 

 
Gambar 14.  Classification error data traning 

2018 

 

m. Klik Description  

 
Gambar 15.   Performance Vektor data traning 

2018 

 

n. Tampilan accuracy data training 2019 

Gambar 16.  Hasil accuracy data traning 2019 

 

o. Pilih classification error 

 
Gambar 17.  Hasil classification error data 

traning 2019 

p. Pilih Description 

Gambar 18.  Performance Vector 2019 

 

q. Tampilan accuracy data training 2020 

 
Gambar 19.  Hasil accuracy 2020 
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r. Klik classification error 

 
Gambar 20. Hasil classification error 2020 

s. Pilih Description 

 
Gambar 21. PerformanceVector 2020 

 

4. KESIMPULAN DAN SARAN 

 

a. Kesimpulan 

Berdasarkan hasil penelitian, maka penulis dapat 

menarik kesimpulan sebagai berikut: 

1. Dari data nilai siswa yang di ambil pada SMK 

Negeri 2 Kotabumi Lampung Utara terdapat 

1174 data nilai siswa dari tahun 2017 – 2020 di 

ketahui rata – rata 256 siswa tidak drop out dan 

34 drop out pertahun dengan rata- rata accuracy  

98,745% pertahun dan dengan rata – rata 

classification error 1,255% pertahun. 

2.  Dan dalam pengujian 11 data testing 

mendapatkan hasil 10 siswa tidak drop out dan 

1 data siswa salah dengan status tidak drop out 

menjadi drop out dengan tingkat accuracy 

90,91% dan classification error 9,09 % 

3. Untuk implementasi algoritma Naive Bayes 

perlu di lakukan perhitungan manual dan 

perhitungan di Microsoft Excel 2016 sebagai 

data set yang akan di uji coba ke dalam rapid 

miner 7.1.  

 

b. Saran 

Bedasarkan kesimpulan di atas maka penulis 

memiliki beberapa saran yang mungkin dapat 

menjadi bahan refrensi atau masukan sebagai 

berikut:  

1. Hasil perhitungan masing-masing sampel bukan 

dari nilai mutlak yang harus di ikuti dalam 

memprediksi jumlah siswa yang berpotensi drop 

out. Melainkan hanya sebagai bahan 

pertimbangan penilitian lain dalam 

memprediksi jumlah siswa berpotensi drop out 

dengan algoritma naive bayes.  

2. Analisa menggunakan algoritma naive bayes ini 

diharapkan dapat kembangkan lebih luas untuk 

penelitian lainnya. Karena hasil dari  penilitian 

ini masih sangat sederhana dalam 

pengembangannya. 
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