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ABSTRAK 

Didalam perkuliahan ada suatu kegiatan yang dilakukan mahasiswa diluar dari jam kuliah dalam rangka 

mengembangkan minat dan bakat. Organisasi tersebut diperlukan mahasiswa untuk mengembangkan dan 

mengasah kemampuan yang dimiliki. Dengan adanya organisasi tersebut mahasiswa yang mengikuti  

dapat memperoleh banyak manfaat, diantaranya membina sikap disiplin, percaya diri,  menambah 

wawasan melatih komunikasi didepan umum yang dapat dijadikan bekal untuk meningkatkan presentasi 

belajar. Maka metode Naive Bayes ini, agar dapat mengetahui apakah keaktifan mahasiswa dalam 

mengikuti organisasi berperan penting terhadap presentasi belajar mahasiswa, mahasiswa diminta untuk 

mengisi kuesioner berkaitan dengan berpengaruh atau tidaknya keaktifan mahasiswa dalam mengikuti 

organisasi. Diharapkan penelitian ini dapat mengetahui pengaruh atau tidaknya Keaktifan Mahasiswa 

dalam Organisasi terhadap presentasi belajar mahasiswa, nantinya hasil output dari sistem ini dapat 

menjadi bahan evaluasi untuk perguruan tinggi. 

 

 Kata Kunci :  Mahasiswa, Keaktifan Mahasiswa dalam Mengikuti Organisasi, Data mining, Naive 

Bayes 

ABSTRACT 

In lectures there is an activity carried out by students outside of class hours in order to develop interests and 

talents. The organization is needed by students to develop and hone their skills. With this organization, 

students who participate can get many benefits, including fostering an attitude of discipline, 

self-confidence, adding insight into practicing communication in public that can be used as provisions to 

improve learning achievement. So this Naive Bayes method, in order to know whether student activity in 

participating in organizations plays an important role in student learning presentations, students are asked 

to fill out a questionnaire related to whether or not student activity is active in joining organizations. It is 

expected that this research can determine the effect of whether or not the activity of students in 

organizations on student learning presentations, later the output of this system can be an evaluation 

mailto:debysaragih399@gmail.com1
mailto:heru@amiktunasbangsa.ac.id2
mailto:jaya@amiktunasbangsa.ac.id3
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material for universities. 

 

Keywords : Students, Student Activity in Following Organizations, Data mining, Naive Bayes 

 

1. PENDAHULUAN 

 

Tercapainya tujuan pendidikan dapat dilihat dari 

presentasi belajar yang dicapai oleh peserta didik. 

Dimana presentasi atau hasil belajar dikategorikan 

menjadi kognitif, efektif. presentasi belajar kognitif 

berkenaan dengan kemampuan otak dalam 

menerima, mengolah dan menggunakan informasi. 

Untuk mencapai tujuan itu mahasiswa dan juga 

sekolah tinggi dalam meluluskan lulusan 

mahasiswa terbaik maka komunikasi serta 

kesadaran mahasiswa sangat diperlukan. 

 

2. METODE PENELITIAN 

a.  Data Mining 

 

(Sihombing, 2017)Data mining yang juga dikenal 

dengan istilah pattern recognition merupakan suatu 

metode yang digunakan untuk pengolahan data 

guna menemukan pola yang tersembunyi dari data 

yang diolah. Data yang diolah dengan teknik data 

mining ini kemudian menghasilkan suatu 

pengetahuan baru yang bersumber dari data lama, 

hasil dari pengolahan data tersebut dapat digunakan 

dalam menentukan keputusan di masa depan.  

b.  Knowledge discoveryin database (KDD) 

 

Menurut (Ariana dan Asana, 2013) “data mining 

dan knowledge discovery in database (KDD) sering 

digunakan secara bergantian untuk menjelaskan 

proses penggalian informasi tersembunyi dalam 

suatu basis data yang besar”. 

 

Gambar 2.1. Tahapan KDD 

 

Tahapan Proses KDD yaitu : 

1. Pembersihan dan transformasi data. 

2. Penggunaan algoritma data mining yang 

terdiri dari asosiasi, sekuensial, klasifikasi, 

klasterisasi, dll. 

3. Memahami domain aplikasi  

4. Membuat target data  

5. Visualisasi, evaluasi, interprestasi. 

 

c.  Naive Bayes 

Naïve Bayes merupakan sebuah pengklasifikasian 

probabilistik sederhana yang menghitung 

sekumpulan probabilitas dengan menjumlahkan 

frekuensi dan kombinasi nilai dari dataset yang 

diberikan. “Keuntungan penggunaaan Naive Bayes 

adalah metode ini hanya membutuhkan jumlah data 

penelitian (Training Data) yang kecil untuk 

menentukan estimasi parameter yang diperlukan 

dalam proses pengklasifikasian” (Saleh & Utama, 

2016). Berikut ialah rumus – rumus yang dipakai 
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dalam menyelesaikan metode Naive Bayes : 

 

1. Menentukan perhitungan probabilitas prior 

 

Dimana Si adalah jumlah data training dari kategori 

Ci, dan s adalah jumlah total data training.  

2. Menentukan perhitungan data training 

Keterangan:  

=  perkalian ranting antar atribut. 

Persamaan (4) merupakan teorema bayes yang 

kemudian akan digunakan untuk melakukan 

perhitungan klasifikasi. 

 

d.  Flowchart Naive Bayes 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 2.2. Flowchart 

 

3. HASIL DAN PEMBAHASAN 

 

a. Pendahuluan  

Perangkat lunak yang digunakan yaitu RapidMiner 

untuk menyajikan klasifikasi pengaruh dalam 

mengikuti keorganisasian terhadap presentasi 

belajar. Data set yang terdiri dari beberapa kriteria 

yang telah ditentukan. Data yang telah didapat 

ditransformasikan keformat data excel 2010. 

Berikut ialah bentuk kuesioner  : 

 

Gambar 2.4. Kuesioner 

 

Kumpulan data yang telah diperoleh digunakan 

sebagai data masukan dalam membuat model aturan 

menggunakan algoritma Naive Bayes dan 

menggunakan tools rapidminer. 

 

b.  Data set Penelitian 

Data yang akan diolah ada data training dan data 

testing. Data training yang digunakan terdapat 90 

data sedangkan data testing terdapat 10 data yang 

digunakan. Kriteria data yang telah ditentukan 

dianalisis menggunakan tools RapidMiner 5.3. data 

kuesioner yang dianalisis memiliki 100 data.  

Variabel yang akan digunakan dalam klasifikasi  

yaitu : 

Mulai 

Input Data 

Baca Data Training 

Jumlah Data Probabilitas 

Tabel Probabilitas 

Solusi 

Selesai 
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Setelah ditentukan, langkah selanjutnya penulis 

menghitung jumlah paham berdasarkan tabel 4.1. 

dari 90 data latih yang digunakan, diketahui kelas 

tidak berpengaruh sebanyak 9 data, dan kelas 

berpengaruh sebanyak 81 data. Perhitungan 

probabilitas prior kemungkinan tidak berpengaruh 

keaktifan berorganisasi terhadap presentasi belajar 

mahasiswa, dapat dilakukan dengan persamaan (6) 

yaitu : 

P(C0) = =  0,100 

Sedangkan perhitungan probabilitas kemungkinan 

berpengaruh yaitu : 

P(C1) = =  0,900 

Setelah probabilitas dari masing-masing prior telah 

diketahui , selanjutnya menghitung masing-masing 

probabilitas dari setiap kriteria yang digunakan. 

Dalam setiap kriteria menggunakan skala linkert 4 

yaitu SS, S, N, dan TS. Sehingga perhitungan 

probabilitas setiap kriteria dapat dilihat pada 

beberapa tabel berikut. 

 

Tabel 3.1. Kriteria 

Tabel 3.2. Hasil dari Kriteria Keaktifan 

Keakt

ifan 

Jumlah Kejadian 

Dipilih 
Probabilitas 

Berpen

garuh 

Tidak 

Berpen

garuh 

Berpen

garuh 

Tidak 

Berpen

garuh 

SS 30 0 0,3704 0 

S 21 3 0,2593 0,3333 

N 29 6 0,3580 0,6667 

TS 1 0 0,0123 0 

Juml

ah 
81 9 1 1 

Tabel 3.3. Hasil dari Kriteria Kegiatan 

Organisasi 

Kegia

tan 

Orga

nisasi 

Jumlah Kejadian 

Dipilih 
Probabilitas 

Berpen

garuh 

Tidak 

Berpen

garuh 

Berpen

garuh 

Tidak 

Berpen

garuh 

SS 23 0 0,2840 0 

S 34 3 0,4198 0,3333 

N 24 5 0,2963 0,5556 

TS 0 1 0,0000 0,1111 

Jumla

h 
81 9 1 1 

Tabel 3.3. Hasil dari Membangun Rasa Percaya 

Diri 

Memb

angun 

Rasa 

Percay

a Diri 

Jumlah Kejadian 

Dipilih 
Probabilitas 

Berpen

garuh 

Tidak 

Berpen

garuh 

Berpen

garuh 

Tidak 

Berpen

garuh 

SS 30 0 0,3704 0 

S 31 6 0,3827 0,6667 

N 0 3 0,0000 0,3333 

TS 0 0 0,0000 0 

Jumla

h 
61 9 1 1 

 

langkah selanjutnya adalah menghitung nilai dari 

salah satu nilai yang telah diberikan responden 

Kriteria Kategori Keterangan 

Keaktifan  

Kegiatan Organisasi 

Membangun Rasa 

Percaya Diri 

 

SS 

Sangat 

Setuju 

S Setuju 

N Netral 

TS 

Tidak 

Setuju 
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untuk menentukan klasifikasi. Berdasarkan data 

training data responden 91 sampai 100 yang dijabar 

kan hanya data responden 91 dilakukan klasifikasi 

kedalam kelas berpengaruh. Rumus yang digunakan 

dalam menentukan kelas berpengaruh dapar dilihat 

pada persamaan (4) 

 

P(91|Berpengaruh)  =P(keaktifan 

=N|Berpengaruh) x 

P(kegiatan organisasi 

=N|Berpengaruh) x 

P(membangun rasa 

percaya diri 

=N|Berpengaruh) = 

0,2593 x 0,4198 x 0,3827  

= 0. 

Sedangkan untuk menghitung nilai tidak 

berpengaruh pada data responden dari 91 sampai 

100 rumus yang digunakan sama dengan rumus 

untuk menentukan nilai berpengaruh, yaitu 

 

P(91|TidakBerpengaruh) =P(keaktifan =N|Tidak 

Berpengaruh) x 

P(kegiatan 

organisasi =N|Tidak 

Berpengaruh) x 

P(membangun rasa 

percaya diri  

=N|Tidak 

Berpengaruh) = 

0,3333 x 0,3333 

x0,6667  

= 0 

Setelah nilai berpengaruh dan tidak berpengaruh 

pada data ke 91 sampai 100 diketahui. Selanjutnya 

penulis melakukan perhitungan maksimal 

masing-masing klasifikasi. Perhitungan data 

responden 91 sampai 100 untuk menghitung 

pemaksimalan nilai paham berpengaruh yaitu 

P(Berpengaruh|C) = P(Rn|C) * P(berpengaruh)  

    = P(91C) * P(berpengaruh) 

  = 0x 0,900 = 0 

P(Tidak Berpengaruh|C) = P(Rn|C) * P(Tidak 

berpengaruh)  

            = P(91|C) * 

P(Tidak berpengaruh) 

             = 0,0123 x 

0,100 = 0,0123 

 

Tabel 3.4. Hasil Data yang Dikumpulkan 

Respon

den 

Keakti

fan 

Kegiat

an  

Organi

sasi 

Memba

ngun 

Rasa 

Percaya 

Diri 

Hasil 

R1 S N SS Berpeng

aruh 

R2 N N N Tidak 

Berpeng

aruh 

R3 N S N Tidak 

Berpeng

aruh 

R4 N S S Berpeng

aruh 

R5 SS S S Berpeng

aruh 

R6 S S SS Berpeng

aruh 

R7 S S S Berpeng

aruh 

R8 SS S N Berpeng

aruh 

Respon

den 

Keakti

fan 

Kegiat

an  

Organi

Memba

ngun 

Rasa 

Hasil 
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sasi Percaya 

Diri 

R9 N S N Berpeng

aruh 

R10 S TS S Tidak 

Berpeng

aruh 

R11 SS SS N Berpeng

aruh 

R12 S S S Berpeng

aruh 

R13 SS S S Berpeng

aruh 

R14 S S S Tidak 

Berpeng

aruh 

R15 S S S Tidak 

Berpeng

aruh 

R16 SS N SS Berpeng

aruh 

R17 S SS S Berpeng

aruh 

R18 S N SS Berpeng

aruh 

R19 S S SS Berpeng

aruh 

R20 SS SS SS Berpeng

aruh 

R21 N SS SS Berpeng

aruh 

R22 SS SS SS Berpeng

aruh 

R23 N SS S Berpeng

aruh 

R24 SS S S Berpeng

aruh 

R25 N N N Berpeng

aruh 

R26 N N SS Berpeng

aruh 

R27 N SS S Berpeng

aruh 

R28 N N S Berpeng

aruh 

R29 SS N S Berpeng

aruh 

R30 N SS SS Berpeng

aruh 

R31 S SS S Berpeng

aruh 

R32 N SS SS Berpeng

aruh 

R33 N S S Berpeng

aruh 

R34 N S N Berpeng

aruh 

R35 N N N Berpeng

aruh 

R36 SS SS SS Berpeng

aruh 

R37 SS N SS Berpeng

aruh 

R38 SS N SS Berpeng

aruh 

R39 SS SS S Berpeng

aruh 

Respon

den 

Keakti

fan 

Kegiat

an  

Organi

sasi 

Memba

ngun 

Rasa 

Percaya 

Diri 

Hasil 

R40 S N SS Berpeng

aruh 

R41 SS SS SS Berpeng

aruh 
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R42 SS SS SS Berpeng

aruh 

R43 SS SS S Berpeng

aruh 

R44 S N S Berpeng

aruh 

R45 N N N Berpeng

aruh 

R46 N N S Berpeng

aruh 

R47 N N N Berpeng

aruh 

R48 SS SS SS Berpeng

aruh 

R49 SS S S Berpeng

aruh 

R50 S S SS Berpeng

aruh 

R51 SS SS SS Berpeng

aruh 

R52 N S S Berpeng

aruh 

R53 SS SS S Berpeng

aruh 

R54 SS SS SS Berpeng

aruh 

R55 N SS S Berpeng

aruh 

R56 SS N S Berpeng

aruh 

R57 SS S SS Berpeng

aruh 

R58 S S S Berpeng

aruh 

R59 SS N S Berpeng

aruh 

R60 SS SS SS Berpeng

aruh 

R61 SS SS SS Berpeng

aruh 

R62 N S SS Berpeng

aruh 

R63 S S SS Berpeng

aruh 

R64 S S S Berpeng

aruh 

R65 N S SS Berpeng

aruh 

R66 N N S Tidak 

Berpeng

aruh 

R67 N S N Berpeng

aruh 

R68 S N N Berpeng

aruh 

R69 SS S N Berpeng

aruh 

R70 S N N Berpeng

aruh 

R71 N S N Berpeng

aruh 

R72 SS S N Berpeng

aruh 

Respon

den 

Keakti

fan 

Kegiat

an  

Organi

sasi 

Memba

ngun 

Rasa 

Percaya 

Diri 

Hasil 

R73 N S N Berpeng

aruh 

R74 N N S Tidak 

Berpeng

aruh 

R75 N N SS Berpeng

aruh 

R76 TS S N Berpeng
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aruh 

R77 S S S Berpeng

aruh 

R78 N N N Tidak 

Berpeng

aruh 

R79 SS N SS Berpeng

aruh 

R80 N S S Berpeng

aruh 

R81 S S S Berpeng

aruh 

R82 S S N Berpeng

aruh 

R83 S SS S Berpeng

aruh 

R84 N S N Berpeng

aruh 

R85 N S S Berpeng

aruh 

R86 SS S S Berpeng

aruh 

R87 N N N Berpeng

aruh 

R88 N N S Tidak 

Berpeng

aruh 

R89 N N N Berpeng

aruh 

R90 S N SS Berpeng

aruh 

R91 N N N Tidak 

Berpeng

aruh 

R92 SS SS SS Berpeng

aruh 

R93 SS N N Berpeng

aruh 

R94 N TS S Tidak 

Berpeng

aruh 

R95 SS SS SS Berpeng

aruh 

R96 N S SS Berpeng

aruh 

R97 S SS SS Berpeng

aruh 

R98 SS N SS Berpeng

aruh 

R99 SS SS SS Berpeng

aruh 

R100 S N S Berpeng

aruh 

 

c.  Hasil percobaan Rapid Miner 

 

Gambar 3.1. Data Hasil Klasifikasi 

 

Berdasarkan gambar 4.9. menjelaskan bahwa kelas 

tidak berpengaruh memiliki nilai klasifikasi / 

probabilitas 0,100 sedangkan kelas berpengaruh 

mendapatkan nilai klasifikasi / probabilitas 0,900. 

3.3.4. Validasi Data 

 

Dalam melakukan validasi performance digunakan 

operator X-Validation. Operator X-Validation 

melakukan validasi silang untuk memperkirakan 

kinerja statik operator pembelajaran.  

Hasil pengujian model Algoritma Naive Bayes 

Classfier ditunjukan pada gambar. 
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Gambar 3.2. Accuracy Performance 

 

Keterangan :  

1. Jumlah prediksi tidak berpengaruh dan 

kenyataan benar tidak berpengaruh adalah 9 

record. 

2. Jumlah prediksi berpengaruh dan 

kenyataan benar tidak berpengaruh adalah 

81 record. 

3. Jumlah prediksi tidak berpengaruh dan 

kenyataan benar berpengaruh adalah 2 

record. 

4. Jumlah prediksi berpengaruh dan 

kenyataannya benar berpengaruh adalah 

10 record. 

Pada gambar nilai Accuracy Performance 

dijelaskan bahwa prediksi tidak berpengaruh 

memiliki nilai 11 dengan class precision 100,00%, 

prediksi berpengaruh memiliki nilai 89 dengan 

class precicion 91,01%. Dari penjelasan grafik yang 

dihasilkan dapat dilihat pada gambar. 

 

Gambar 3.10. Profil Pengaruh Keaktifan 

Berorganisasi Terhadap Presentasi Belajar 

 

Dengan Node merah merupakan hasil yang tidak 

berpengaruh sedangkan node biru adalah hasil yang 

berpengaruh. 

 

4. KESIMPULAN 

Berdasarkan hasil penelitian, dapat disimpulkan 

beberapa hal mengenai penerapan metode Naive 

Bayes dalam menentukan pengaruh keaktifan 

berorganisasi terhadap presentasi belajar yaitu dapat 

diterapkan. Sumber data yang digunakan dengan 

menyebar kuesioner. Jumlah data training 90 

responden dan jumlah data testing 10 responden 

dengan menggunakan dua kelas. Hasil yang 

didapatkan adalah kelas tidak berpengaruh 

memiliki nilai klasifikasi / probabilitas  0,110 

sedangkan kelas berpengaruh mendapatkan nilai 

klasifikasi / probabilitas 0,890. Pengujian data pada 

rapidminer 5.3. menggunakan naive bayes dari 

hasil klasifikasi dengan tingkat akurasi sebanyak 

91,11%. Dapat dikategorikan excellent. 

 

5. SARAN 

Variabel yang digunakan sudah cukup baik saat ini, 

sebaiknya jumlah variabel ditambah untuk 

meningkatkan  akurasi nilai prediksi. Variabel 

yang ditambah tentu memiliki dampak dalam 

menentukan keaktifan berorganisasi terhadap 

presentaasi belajar. 
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